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Introduction

Dans l'industrie des grandes quantités de données sont
générées de plus en plus. Ces donnees brute provenant de
différents domaines
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Introduction

Ces donnees ont rarement éte utilisees pour des analyses
detaillées, elles etait utilisees uniquement pour les controles
et dans le processus technigues de routine d'exécutions de
journaux

l I A~ mvAaAntArIvA \

Le Controle de qualité

hg\ll
"%

e processus d’assemblage

Conception

|
2N

’/

Les fournisseurs 1‘
P | | (-

Les partenaires

3



Introduction

1¢re révolution industrielle
Installations de fabrication
mécanique a l'eau et a la
vapeur
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2¢me réyolution industrielle I

Fabrication de chaines de
montage et d'infraigss
d'électricité, de ga2
de télégraphe de rt

4eme réyolution industrielle
Mobile, cloud, appareils
intelligents connectés, robots

3éme révolution industrielle
Electronique, télephones,

PCs

Fin du 18%me sjecle

Début du 20¢me siecle

Fin du 20™e sigcle Aujourd'hui



Introduction

Usines de fabrication de produits intelligents




Introduction

Avec ce large flux de donneées, la prise de conscience de
I'importance de I'extraction d'informations a partir de données a
joué un role de premier plan dans l'industrie

Les techniques d'analyses de données
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Analyse de données Définition

Consiste a extraire des informations utiles contenu dans des
données brutes et les transférer vers des connaissances efficaces
pour améliorer la compréhension et l'aides a la décision.
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Analyse de données

L'impact de I'analyse des données dans I''ndustrie

////M » Ameliorer la fabrication

»Personnalisez la conception des produits

» Assurer une meilleure assurance qualite

> Evaluer tout risque potentiel



Analyse de données

Modéles

€ Vv

Les modeles statistiques

Sont utilisés pour nettoyer les
données au debut par
I'élimination des valeurs
aberrantes, et aussi de
visualiser les données, afin
de construire I'ensemble
Initial d'exemples.

Analyses de donnees

I_es modeles classification

Construisent des regles et des
modeles prédictifs pour
synthétiser et structurer

I'information contenue dans
des donnees.

~

I_es modeles factorielles

Cherchent a réduire le
nombre de variables en les
résumant par un petit nombre
de composantes synthetiques
en utilisant essentiellement
des outils de 1’algebre
linéaire.



Analyse de données Types

Analyses de donnees
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L’analytique descriptif L’analytique predictif L’analytique prescriptif
Fournit des informations sur A pour objectif de fournir des Aide a choisir la meilleure
ce qui a été réalisé et permet modeles afin de prévoir ce solution entre plusieurs

donc de comprendre ce qui qui pourrait se realiser actions possibles pour

s’est produit orienter ce qui va se réaliser



Analyse de données L’exploration de données, I'intelligence artificiel et I'apprentissage
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Domaine d'études qui donne aux ordinateurs la capacité

o _ apprerore sa s plicitement programmes
Consiste a explorer (ou fouiller)

les données. Il permet d’étabhla
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Analyse de données Types de données

{ Variable J

[ Quantitative J [ Qualitative ]

[ Continue ] [ Discrete J [ Ordinaire J [ Nominal J

Le nombre de valeurs Nombre de pieces, nombre Ses modalités peuvent étre  On ne peut pas les

possibles d'une variable des employes ordonnees. classer,

est treés grand, alors on EX?Tp'e_ eCh?_”e d_e Exemple: couleur

peut la considérer satistaction client - des produit, sexe
: Tres satisfaisant, :

comme continue. e des clients, type

Si | " satisfaisant, g dui

Inon, on la considere oeu satisfaisant e produit.
comme discrete poids,
la taille, la distance.



Analyse de données

Les méthodes d'analyse factorielles de données

Objectif

Variables quantitative

Variables qualitative/mixtes

Reperer et visualiser les
corrélations multiples entre
variables et/ou les
ressemblances entre

individus

Analyse en composantes
principales (ACP)

Analyse factorielle des
correspondances
(AFC) et
Analyse factorielle des
Correspondances Multiples,
(AFCM)

Réaliser une typologie
des individus

Meéthodes de
classification

AFC ou AFCM et
classification

Caracteriser de groupes
d’individus a I’aide de
variables

Analyse factorielle
discriminante
(AFD)

Analyse factorielle
discriminante
(AFD)
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Analyse de données Cas d’application

Les données se présentent généralement sous la forme d’un tableau
«L_es lignes correspondent a des individus ou objets

«L_es colonnes correspondent a des attributs ou caractéristiques.

e tableau de variables quantitatives

Variables
individus X, X. X

La méthode d’analyse factorielle qui permet de traiter ce tableau
porte le nom d’analyse en composantes principales : ACP
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Analyse de données Cas d’application

Le tableau de contingence

Modalités de Y
Modalités de 1 ] n

M

La méthode d’analyse factorielle qui permet de traiter ce tableau
porte le nom d’analyse factorielle des correspondances (AFC)
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Analyse de données

Les tableaux d’enquétes ou de sondages

Cas d’application

Les réponses des N individus aux questions sont codées en affectant un chiffre aux diverses possibilités de réponses. Le
tableau codé est alors transformé en un tableau disjonctif complet. C'est-a-dire un tableau qui ne présente que des 0 ou

des 1.

Questionnaire

Tableau disjonctif

Individus

Sexe Nationalité | Couleur Homme Femme | Algerien | Etranger | Yeux bleu | Yeux Noir |Yeux marron
yeux 1 0 1 0 0 1 0
H A Noir 0 1 0 1 1 0 0
F E Bleu 0 1 1 0 0 0 1
F A Marron 1 0 1 0 0 1 0
H A Noir

On applique a ce tableau une AFC et la méthode s’appelle analyse
factorielle des correspondances multiples (AFCM).
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